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บทที ่2 — Skill Stack ทีต้่องมก่ีอนสรา้งระบบ AI จรงิ

ปัญหำท่ีซอ่นอยูใ่นค�ำว่ำ “AI roadmap”

รูปรำ่งของ stack: 3 Layer และเหตุผลท่ีล�ำดับส�ำคัญ

10 หมวด skill ท่ี AI Engineer ควรมี

T-Shape: กว้ำงทุกหมวด ลึกในหมวดท่ีใช้จริง

Self-Assessment Worksheet: หำ Gap ของตัวเอง

6-Month Roadmap

Common Traps ท่ีท�ำให้ roadmap พัง

Quick Recap

ลองท�ำ: ขั้นต่อไปส�ำหรับสัปดำห์นี้



บทที ่3 — Machine Learning แบบไม่จมคณิตศาสตร์

เปิดด้วยค�ำถำมท่ีหลำยคนกลัวจะถำมออกมำดังๆ

ML ในภำษำคน — เรื่องของ pattern ไมใ่ชสู่ตร

Train vs Inference — เหมือนเรียนภำษำอังกฤษ vs ใช้ภำษำอังกฤษ

Overfitting — นักเรียนท่ีท่องข้อสอบเก่ำได้หมดแต่สอบจริงตก

ML Pipeline — เดินทำงของข้อมูลจำกต้นทำงถึง output

Metric ท่ีส�ำคัญ — และเมื่อไหรท่ี่มันโกหก

ท�ำไมเรื่องนี้ส�ำคัญส�ำหรับงำน LLM (สะพำนไปบท 4)

Try this: เปิด model card หนึ่งใบ แล้วระบุ task กับ metric

สิ่งท่ีต้องจ�ำให้ได้

Mini Glossary — 15 ค�ำท่ีจะเจอตลอดเล่ม

บทที ่4 — จาก Neural Network สู ่Transformer และ LLM

ย้อนกลับสั้นๆ ก่อนเข้ำเรื่อง: neural network คืออะไรกันแน่

RNN และ LSTM: ควำมหวังท่ีติดเพดำน

Attention: ไอเดียท่ีปลดล็อกทุกอยำ่ง

Transformer (2017): เอำ recurrence ออกท้ังหมด

Timeline: 64 ปีของชิ้นสว่นท่ีค่อยๆ ต่อจนครบ

Pre-training vs Post-training: “เรียนภำษำ” กับ “เรียนมำรยำท”

เรื่อง “emergent abilities” ท่ีต้องเล่ำให้ครบท้ังสองด้ำน

Try this: เปิด model card ของ Llama 3 จริง

สิ่งท่ีควรเก็บกลับไป

ทำงเชื่อมไปบทถัดไป

ส�ำหรับใครท่ีอยำกเรียนต่อจำกตรงนี้



บทที ่5 — LLM ท�างานอยา่งไรในมุม Engineer

ท�ำไม call สองถึงแพงกว่ำ call แรก 26 เท่ำ

Token: หนว่ยท่ี LLM มองเห็นจริงๆ

Tokenization: ภำษำไทย vs ภำษำอ่ืน (ตัวเลขจริง)

Context window: โต๊ะท�ำงำนท่ีมีพื้นท่ีจ�ำกัด

LLM generate ทีละ token — และท�ำไมเรื่องนี้ส�ำคัญต่อบิล

Temperature, Top-P, Top-K: ลูกเต๋ำถ่วงน�ำหนัก

ท�ำไม Temperature = 0 ก็ยัง “ไมเ่ท่ำกัน 100%”

System prompt: ของท่ีอยูบ่นโต๊ะตลอดเวลำ (และคิดเงินทุก call)

Prompt Caching: วิธีจ่ำยค่ำ system prompt 10%

Latency: TTFT, TPOT และอะไรท่ี engineer คุมได้

Worksheet: ค�ำนวณ cost project ของคุณ

นับ token เอง: Python script ท่ีใช้ได้จริง

สิ่งท่ีควรเก็บกลับไป

ทำงเชื่อมไปบทถัดไป

บทที ่6 — สรา้ง LLM App แรกด้วย API และ Code

50 บรรทัดแรกท่ีบิลเป็นเงินจริง

ก่อนเขียน code: ให้ key อยูใ่นท่ีของมัน

API call แรก: 15 บรรทัดท่ีท�ำงำนได้

เลือก SDK ไหน: decision tree

Streaming: ท�ำไม UX ต่ำงกันโดยท่ี compute เท่ำเดิม

Error ท่ีจะเจอจริง: rate limit, timeout, retry

Mini project: file summarizer ใน <100 บรรทัด

Logging ท่ีจะกลำยเป็น eval set พรุง่นี้

Quick recap

ต่อจำกนี้



บทที ่7 — Prompt Engineering ส�าหรบังานจรงิ

ท�ำไม prompt ท่ีเก่งใน ChatGPT พอใส ่API แล้วพัง

Prompt คือ code ไมใ่ชเ่วทมนตร์

System prompt = JD ของพนักงำนใหม่

Few-shot: ใช้เมื่อจ�ำเป็น ไมใ่ชทุ่กครั้ง

Prompt Template Library: 5 patterns ท่ีใช้บอ่ย

Structured Output: จำก “JSON-ish” ไปสู ่JSON ท่ีรับประกัน

Tool Calling: ให้ model “โทรหำแผนกอ่ืน”

Chain-of-Thought (CoT): มุมมองท่ี honest

กับดักท่ีพบบอ่ย

Try this: Extract structured ticket ใน 20 นำที

สรุปสั้นๆ

บทที ่8 — RAG: ให ้AI ตอบจากเอกสารและความรูข้องเรา

RAG จริงๆ คืออะไร — และสองควำมหมำยท่ีปนกัน

Pipeline 7 ขั้น: สิ่งท่ีเกิดขึ้นจริงใต้ฝำ

8 จุดท่ี RAG พังบอ่ย — และวิธีคิดเรื่อง debug

Chunking strategies: ตัดยังไงให้ควำมหมำยไมห่ำย

เมื่อ “ดึงเสร็จแล้ว” ยังไมพ่อ: Reranking และ Citation

Prompt vs RAG vs Fine-tuning — เลือกอะไรเมื่อไหร่

เมื่อไหรท่ี่ ไม ่ควรใช้ RAG

Minimum Viable RAG: 75 บรรทัดท่ีไมม่ี framework

Try this: เริ่ม RAG แรกของคุณภำยใน 1 ชั่วโมง

สรุปสั้น



บทที ่9 — Embeddings, Vector Database และ Retrieval Pipeline

Embedding คือพิกัด GPS ของควำมหมำย

ตลำด embedding model: API vs Open-weight

ท�ำไม embedding model สว่นใหญอ่่อนภำษำไทย (และตัวท่ีไมอ่่อน)

Similarity metric: cosine, dot product, L2

Vector Database Landscape

Embedding Model Selection Checklist

Hybrid Search: ท�ำไม semantic อยำ่งเดียวไมพ่อ

Reranking: cross-encoder เป็น quality gate

Decision Tree: Debug retrieval ท่ีออกมำแย่

ลองท�ำ: เทียบ embedding model 2 ตัวบนภำษำไทย

สรุปสั้น

บทต่อไป

บทที ่10 — Evals: วัดคณุภาพ AI App อยา่งไรใหรู้ว่้าดขีึน้จรงิ

ท�ำไม unit test ท่ีคุณคุ้นเคยใช้กับ LLM ไมไ่ด้

Eval Workflow ท่ีท�ำได้จริงในบำ่ยเดียว

เริ่ม eval set ของคุณด้วย 10 cases

สำมวิธีให้คะแนน: เลือกอันท่ีเหมำะกับสถำนกำรณ์

Regression test: จุดท่ี engineer ต่ำงจำก hobbyist

เขียน eval harness ของคุณเองในไมถึ่ง 60 บรรทัด

RAG eval = retrieval eval + generation eval

Agent eval — pass@k vs pass^k

กับดักท่ีเห็นบอ่ยและวิธีหลีก

Quick recap



บทที ่11 — Local LLM: รนัโมเดลบนเครื่องตัวเอง

ท�ำไม Local LLM ถึงส�ำคัญในปี 2026

ควำมจริงท่ีไมม่ีใครอยำกบอก: local ≠ frontier

Cloud vs Local vs Hybrid: เลือกอยำ่งไร

Hardware: ท�ำไม RAM คือ “ท่ีจอดรถของโมเดล”

GGUF: format มำตรฐำนของ local LLM

Quantization: บีบโมเดลให้รันได้บน hardware ของเรำ

เลือก runtime: Ollama vs llama.cpp vs LM Studio

ลงมือท�ำ: ติดต้ัง Ollama แล้วรันโมเดลตัวแรก

ภำษำไทย: เลือกโมเดลไหนดี

Ollama Command Cheat Sheet

ข้อจ�ำกัดท่ีต้องรู้ก่อนคำดหวังเกิน

Try this: pull, run, เทียบ 3 prompt

Quick recap

บทที ่12 — Local LLM Operations: อัปเดต เปลีย่นโมเดล ทดสอบ และดูแลระบบใหเ้สถยีร

Local LLM = Software + Model (ต้องดูแลท้ังสองอยำ่ง)

Model Lifecycle: เลือก → ทดสอบ → เปรียบเทียบ → Deploy → Monitor → Update → Rollback/

Replace

Model Inventory = ตู้เครื่องมือชำ่ง

Naming + Versioning Convention

Update Runtime — Pin Versions, Read Release Notes

Update Models — Mini Eval Set ก่อน Blind Pull

3 เรื่องจริงท่ี engineer ทุกคนควรรู้

Rollback Strategy — Ollama, llama.cpp, HuggingFace

Checklist: Rollback Local LLM

Multiple Model Strategies — Per-task Aliases และ Hybrid Routing

Troubleshooting Checklists — 6 อำกำรท่ีเจอบอ่ย

Cloud / Local / Hybrid Decision Matrix v2

Cleanup และ Reproducibility — ท�ำเพื่ออนำคตของตัวเอง

สรุปสั้น

Try this — ขยำยของ Ch.11



บทที ่13. Final Project: สรา้ง Local RAG Assistant ของตัวเอง

ภำพรวมก่อนลงรำยละเอียด: 7-step build journey

ท�ำไมเลือก stack นี้ (และค�ำตอบส�ำหรับ interviewer)

Project structure — 12 ไฟล์ท่ีจะสร้ำง

Step 1 — Setup: เริ่มต้นด้วย 5 ค�ำสั่ง

Step 2 — Ingest: load → chunk → embed → store

Step 3 — Retrieve: similarity search ท่ีเห็นภำพ

Step 4 — Generate: prompt ท่ีบังคับให้อ้ำงอิง context

Step 5 — Eval: 10 cases ท่ีบอกได้ว่ำระบบนี้ดีขึ้นหรือแยล่ง

Step 6 — API: FastAPI + auth + structured log

Step 7 — Containerize: Dockerfile ท่ีสั้น 8 บรรทัด

Security & Privacy Checklist — mapped to OWASP LLM Top 10 (2025)

Deployment Checklist — ก่อน push ขึ้น GitHub

Portfolio Readiness Checklist — ท�ำให้ “ขำยได้”

What’s next — roadmap 6 เดือนหลังจำกเล่มจบ

ปิดท้ำย

Bibliography



บทน�ำ
ไมก่ี่ปีก่อน กำรจะท�ำให้ซอฟต์แวร์ “เข้ำใจภำษำ” คน ตอบค�ำถำมจำกเอกสำร หรือสรุปข้อมูลมหำศำลได้ ยังเป็นงำน

ของทีมวิจัยท่ีมี GPU เป็นฟำร์มและนักคณิตศำสตร์เต็มห้อง วันนี้สิ่งเดียวกันเริ่มต้นได้ด้วย API key หนึ่งตัวกับโค้ดไม่

ก่ีสิบบรรทัด จุดเปล่ียนนี้ท�ำให้คุณค่ำของงำนย้ำยท่ี — จำก “กำรฝึกโมเดล” ไปสู ่“กำรประกอบโมเดลส�ำเร็จรูปเข้ำกับ

ระบบจริงให้ใช้งำนได้” และคนท่ีท�ำงำนตรงรอยต่อนี้คือสิ่งท่ีเรำเรียกว่ำ AI Engineer

หนังสือเล่มนี้เขียนขึ้นส�ำหรับโปรแกรมเมอร์และคนสำย tech ในไทยท่ีอยำกก้ำวเข้ำสูส่ำย AI อยำ่งเป็นระบบ ไมใ่ช่

กำรไล่ตำม buzzword หรือท่องชื่อเครื่องมือใหมทุ่กสัปดำห์ แต่เป็นกำรสร้ำง mental model ท่ีอยูท่นกว่ำเครื่องมือ

เพื่อให้เมื่อ framework เปล่ียน โมเดลเปล่ียน หรือรำคำ token เปล่ียน คุณยังตัดสินใจถูกได้ด้วยตัวเอง แนวทำงของ

เล่มนี้คือ concept-first — เข้ำใจหลักกำรก่อน แล้วใช้โค้ด Python เป็นเพียงตัวอยำ่งประกอบ ไมใ่ชตั่วเอกของ

เรื่อง

เส้นทำงใน 13 บทถูกออกแบบให้เดินต่อกันเป็นขั้น เริ่มจำกกำรท�ำควำมเข้ำใจว่ำ AI Engineer ต่ำงจำก ML

Engineer, Data Scientist และ Software Engineer อยำ่งไร และต้องมี skill stack แบบไหน จำกนั้นปูพื้น

Machine Learning แบบไมจ่มคณิตศำสตร์ ไล่จำก neural network สู ่Transformer และ LLM เพื่อให้เห็นว่ำ

โมเดลท่ีเรำใช้ทุกวัน “คิด” อยำ่งไรในมุมของวิศวกร เมื่อพื้นฐำนแนน่แล้ว เล่มนี้จะพำลงมือจริง — สร้ำง LLM app

แรกด้วย API, ฝึก prompt engineering ส�ำหรับงำน production, ต่อด้วย RAG เพื่อให้ AI ตอบจำกเอกสำรและ

ควำมรู้ของเรำเอง พร้อมเรื่อง embeddings และ vector database ท่ีอยูเ่บื้องหลัง

ครึ่งหลังของหนังสือเน้นสิ่งท่ีแยกของเล่นออกจำกของจริง นั่นคือกำรวัดผลและกำรดูแลระบบ บท Evals จะสอนวิธีรู้

ว่ำ AI app ของเรำ “ดีขึ้นจริง” หรือแค่รู้สึกว่ำดีขึ้น สว่นบท Local LLM และ Local LLM Operations จะพำไปรัน

โมเดลบนเครื่องตัวเอง วำงแผนฮำร์ดแวร์ จัดกำร quantization และดูแลโมเดลให้เสถียรในระยะยำว และปิดท้ำย

ด้วย Final Project ท่ีรวมทุกอยำ่งเข้ำด้วยกันเป็น Local RAG Assistant ท่ีคุณน�ำไปต่อยอดเป็นผลงำนใน

portfolio ได้ทันที

ไมจ่�ำเป็นต้องอ่ำนรวดเดียวจบ แต่ละบทมี checklist, ตำรำง และภำพประกอบให้กลับมำใช้ซ�ำได้เหมือนคู่มือท�ำงำน

ขอเพียงคุณมีพื้นฐำนกำรเขียนโปรแกรมและควำมอยำกลงมือท�ำ สว่นท่ีเหลือ ค่อย ๆ ประกอบไปทีละชิ้น เหมือนท่ี AI

Engineer ท่ีดีท�ำกับระบบของเขำ — เริ่มจำกของท่ีใช้ได้จริง แล้วท�ำให้มันดีขึ้นทีละก้ำว

9



บทที ่1 — AI Engineer คอืใครในยคุ LLM
เพื่อน dev สง่ link มำใน LINE ตอนสำมทุ่ม:

“เฮ้ ต�ำแหนง่ ‘AI Engineer’ ท่ีบริษัทกูเปิดรับนี่ มันคืออะไรกันแน ่ต่ำงจำก ML Engineer ตรงไหนวะ?

requirement มันก็ Python, LLM API, RAG, evals, FastAPI — ไมเ่ห็นมี TensorFlow ไมเ่ห็นมีอะไรท่ี

ดูเหมือน ML เลย”

คุณกดเปิด job posting ดู เห็นข้อควำมท่ีดูเหมือนรำยกำรท่ีตัวเองเคยได้ยินมำท้ังหมด แต่ไมเ่คยรวมอยูใ่นต�ำแหนง่

เดียวกัน แล้วก็นึกขึ้นมำได้ว่ำ… คุณตอบไมอ่อก

ถ้ำจะตอบให้เคลียร์ คุณต้องบอกได้ว่ำ AI Engineer ท�ำอะไรในวันท�ำงำนจริง ต่ำงจำก ML Engineer ท่ีฝึก model

ยังไง ต่ำงจำก Data Scientist ท่ีวิเครำะห์ข้อมูลยังไง และต่ำงจำก SWE ท่ีใช้ Copilot ทุกวันยังไง ไมใ่ชน่ิยำมแบบ

marketing แต่เป็นนิยำมแบบท่ีใช้ตอบเพื่อนได้

บทนี้คือค�ำตอบนั้น — และค�ำตอบส�ำหรับค�ำถำมท่ีคุณอำจจะเคยถำมตัวเองเงียบๆ ด้วยว่ำ “แล้วเรำอยูใ่กล้บทบำท

ไหนท่ีสุด?”

ท�ำไม role นีเ้พ่ิงโผลม่ำในเรดำรข์องทกุคน
ถ้ำคุณลองนึกย้อนกลับไปแค่ 3 ปีก่อน — ปลำยปี 2022 — ค�ำว่ำ “AI Engineer” แทบไมเ่ป็น job title ท่ีใครเห็นใน

LinkedIn เลย

ไมใ่ชเ่พรำะคนไมท่�ำงำนกับ AI งำนสำย ML มีมำนำนแล้ว แต่ถ้ำคุณจะ “สร้ำง AI product” ในตอนนั้น คุณต้องมีของ

พร้อม 3 อยำ่ง: ทีม ML, GPU จ�ำนวนหนึ่ง, และเวลำฝึก model หลำยเดือน คนท่ัวไปท่ีเขียน backend อยูดี่ๆ ไมไ่ด้

เป็นสว่นหนึ่งของกำรสนทนำนี้

แล้วในเวลำ 8 เดือน ทุกอยำ่งก็เปล่ียน

30 พฤศจิกายน 2022 — OpenAI เปิดตัว ChatGPT ผู้ใช้ทะลุ 1 ล้ำนคนใน 5 วัน ทะลุ 100 ล้ำนคนใน 2

เดือน

1 มนีาคม 2023 — OpenAI เปิด ChatGPT API ให้ developer ท่ัวไปเรียกได้ รำคำ $0.002 ต่อ 1,000

tokens. ตรงนี้คือ moment ท่ี “build AI” หยุดเป็นกิจกรรมของทีม ML — มันกลำยเป็น HTTP request ท่ี

ใครก็ตอบกลับมำได้ในบำ่ยเดียว

30 มิถนุายน 2023 — Shawn “swyx” Wang เผยแพรเ่รียง The Rise of the AI Engineer บน Latent

Space เขำสังเกตว่ำมี practitioner กลุ่มหนึ่งท่ี build product ด้วย LLM API + open-source tools มำ

สักพักแล้ว แต่ยังไมม่ีชื่อเรียก เลยต้ังให้

ตลุาคม 2023 — AI Engineer Summit ครั้งแรกจัดท่ี San Francisco ขำยหมดทันทีด้วย applicant ratio

10:1 (คนสมัคร 10 คนต่อท่ีนั่ง 1 ท่ี)

• 

• 

• 

• 
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มกราคม 2026 — LinkedIn ออกรำยงำน Jobs on the Rise 2026 (วิเครำะห์งำนชว่ง Jan 2023 – Jul

2025) ระบุว่ำ AI Engineer คืออำชีพท่ีเติบโตเร็วท่ีสุดอันดับ 1 ในสหรัฐอเมริกำ มี 75,000 ต�ำแหนง่เปิดในชว่ง

นั้น

ข้อสังเกตท่ีควรเก็บไว้: ตัวเลขจำก LinkedIn เป็นตลำด US เท่าน้ัน ไมใ่ชไ่ทย ตลำดไทยยังไมม่ีรำยงำน salary หรือ

demand ท่ีผำ่นกำรยืนยัน — เวลำคนพูดถึง “demand ของ AI Engineer ในไทย” สว่นใหญย่ังเป็นควำมรู้สึก ไมใ่ช่

data

แต่ pattern ใหญท่ี่เกิดในรอบ 3 ปีก็ชัดมำก: foundation model พรอ้มใช้แล้ว คุณค่ำทำงวิศวกรรมเลยย้ำยจำก

“คนสร้ำง model” ไปอยูท่ี่ “คนประยุกต์ใช้ model” และ role ท่ีชื่อ AI Engineer ก็เกิดขึ้นเพื่อรองรับงำนในชั้นนั้น

Key idea: AI Engineer ไมไ่ด้เกิดเพรำะมีใครต้ังชื่อก่อน แต่เกิดเพรำะมีคนท�ำงำนในแบบใหมก่่อนแล้วชื่อ

ค่อยมำทีหลัง

นยิำมทีใ่ชไ้ดจ้รงิในวนัท�ำงำน

ถ้ำจะให้นิยำมแบบท่ีตอบเพื่อนได้ใน 30 วินำที — AI Engineer คือ:

วิศวกรท่ีเอำ foundation model ท่ีมีอยูแ่ล้ว (ผำ่น API หรือ open-source) มำประกอบเข้ำกับ system จริง

ให้แก้ปัญหำท่ีเฉพำะเจำะจงของผู้ใช้หรือองค์กรได้

• 
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Chip Huyen อธิบำยในหนังสือ AI Engineering (O’Reilly, 2025) ว่ำ AI engineering เริ่มต้นจำก product

idea แล้วค่อยเดินไปหำ data และ model — ต่ำงจำก ML engineering แบบเดิมท่ีเริ่มจำก data และ training

ก่อน. ในกำรส�ำรวจของเธอ ผู้สร้ำง LLM app สว่นใหญบ่อกว่ำ “AI Engineering” คือค�ำท่ีตรงกับสิ่งท่ีพวกเขำท�ำ

มำกท่ีสุด

ลองนึกภำพแบบนี้ — งำนของ AI Engineer คล้ำยงำนของ backend engineer ท่ีท�ำงำนกับ PostgreSQL คุณไม่

ได้เขียน database engine เอง คุณรู้จักออกแบบ schema เขียน query ท่ีมีประสิทธิภำพ tune index เลือก

connection pool ให้ตรงกับ load และต่อ database เข้ำกับ application ท่ีเหลือ ทักษะท่ีมีค่ำคือกำรใช้ของให้ดี

ไมใ่ชก่ำรสร้ำงของขึ้นมำใหม่

AI Engineer ก็แบบเดียวกัน แต่ท�ำกับ LLM แทน

หรือถ้ำชอบ analogy นอกโลก software — AI Engineer เหมือนเชฟท่ีไมป่ลูกผักเอง ไมเ่ล้ียงไก่เอง ไมบ่ด

เครื่องเทศเอง แต่รู้จักเลือกวัตถุดิบให้ตรงกับเมนู รู้จักใช้เตำแต่ละชนิด รู้ขั้นตอนท่ีท�ำให้ทุกอยำ่งเข้ำกัน แล้วสง่จำน

ออกไปท่ีลูกค้ำกินได้จริง คุณค่ำท้ังหมดอยูท่ี่กำร compose ไมใ่ชท่ี่กำรปลูกวัตถุดิบ

บำงคนเรียก role นี้ว่ำ “full-stack developer ของยุค LLM” ก็ไมผ่ิด — เพรำะมันครอบคลุมต้ังแต่ฝั่ ง backend

(เรียก LLM API, จัด RAG pipeline, ออกแบบ eval), ฝั่ ง data (chunking, embedding, retrieval), ไปจนถึงฝั่ ง

product (ออกแบบ interaction ท่ีใช้งำนได้จริง)

งำนจรงิ — “วนัองัคำร” ของ AI Engineer คนหนึง่

ตัวอยำ่งต่อไปนี้เป็น สถานการณ์สมมุติประกอบจากงานจรงิในวงการ (composite scenario) ไมใ่ชบ่ันทึกของ

บุคคลใดบุคคลหนึ่ง

9:00 น. — ทีม customer support สง่ alert มำว่ำ chatbot ตอบผิดบอ่ยขึ้นต้ังแต่วันเสำร์ คุณเปิด

monitoring dashboard เห็น answer quality score ลดลง 18% เริ่ม debug

9:30 น. — ตรวจ RAG pipeline พบว่ำทีม content อัปโหลด FAQ ฉบับใหมเ่มื่อวันศุกร์ ขนำด document

เพิ่มจำก 12 หน้ำเป็น 47 หน้ำ chunking strategy เดิมท่ีต้ังไว้ 500 tokens/chunk ตอนนี้ท�ำให้ chunk

หนึ่งครอบหลำย topic — retriever เลยดึงมำผิด section

11:00 น. — ปรับ chunking ใหมใ่ห้เป็น section-aware (split ตำมหัวข้อ H2) re-index รัน eval set 20

cases ท่ีเก็บไว้ ผำ่นทุก case Deploy

13:00 น. — มีต๋ัวใหมใ่น Jira: PM อยำกให้ chatbot ดึง order status ได้ คุณเริ่ม prototype ด้วย tool

calling — ให้ LLM เรียก get_order_status(order_id)  แทนท่ีจะตอบเอง

15:30 น. — เขียน 10 eval cases ส�ำหรับ feature ใหม ่(case ปกติ, order ไมพ่บ, order ID format ผิด,

ผู้ใช้ไมม่ีสิทธิ์ดู, ฯลฯ) deploy ไป staging แปะ link ใน PR ให้ทีมรีวิว

สังเกตอะไรไหม? ท้ังวัน — debugging, building, evaluating, deploying ไมม่ี gradient descent, ไมม่ี

hyperparameter sweep, ไมม่ี training loop ท่ีรันค้ำงคืน งำนนี้ใกล้ software engineering มำกกว่ำ ML

research

นี่คือ shape ของงำน AI Engineer
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ตำ่งจำก ML Engineer / Data Scientist / Software Engineer ยงัไง

นี่คือสว่นท่ีคนสับสนกันมำกท่ีสุด — และเป็นสว่นท่ีคุณจะใช้ตอบเพื่อนได้

มิติ AI Engineer ML Engineer Data Scientist Software

Engineer (ท่ัวไป)

ค�าถามหลักในแต่ละ

วัน

“จะต่อ LLM เข้ำกับ

system นี้ยังไงให้

ใช้งำนได้?”

“จะสร้ำงและ serve

model นี้ให้ scale

และ reliable ได้

ยังไง?”

“data บอกอะไรเรำ?

pattern ไหน

ส�ำคัญ?”

“จะ implement

feature นี้ยังไง?”

เครื่องมือหลัก OpenAI/

Anthropic SDK,

LangChain/

LlamaIndex,

vector DB

(Qdrant/Chroma/

pgvector),

FastAPI, eval

framework

PyTorch/

TensorFlow, Ray,

MLflow,

SageMaker/

Vertex,

Kubernetes

Jupyter, pandas,

SQL, sklearn,

Tableau, dbt

IDE, Git,

framework ของ

project, CI/CD

ผลลัพธ์ทีส่ง่มอบ LLM app, RAG

system, AI agent,

eval pipeline, AI-

powered feature

Training pipeline,

custom model,

inference API,

model monitoring

Dashboard,

report, insight,

statistical model

Application, API,

service,

infrastructure
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มิติ AI Engineer ML Engineer Data Scientist Software

Engineer (ท่ัวไป)

ลึก math แค่ไหน ต�ำ–กลำง (เข้ำใจ

concept พอ ไมต้่อง

derive สมกำร)

สูง (linear

algebra, calculus,

optimization)

กลำง–สูง

(statistics,

probability,

causal inference)

ต�ำ (algorithm

design พื้นฐำน)

ลึก ML แค่ไหน กลำง (LLM

literacy, RAG,

evals — แต่ไมต้่อง

train model เอง)

สูงมำก (train,

optimize, deploy

custom model)

กลำง

(classification/

prediction model)

ต�ำ (ใช้ AI tool ชว่ย

เขียนโค้ด)

วันท�างานเริม่จาก User problem /

product

requirement

Model

performance

metric

Business

question

Feature request /

bug report

ตำรำงนี้สรุปกรอบใหญไ่ด้ — แต่มีอีกหลำยเรื่องท่ีต้องเสริม

AI Researcher ไมไ่ด้อยูใ่นตำรำงนี้เพรำะเป็น role ท่ีอยูค่นละ layer ลงไปอีก คนกลุ่มนี้ท�ำงำนท่ี research lab

เชน่ Anthropic Research, OpenAI Research, Google DeepMind, FAIR สิ่งท่ีสง่มอบคือ research paper,

model architecture ใหม,่ หรือ algorithm ใหม ่สว่นใหญจ่บ PhD หรืออยูใ่น research track ต้ังแต่ต้น ถ้ำคุณ

ถำมว่ำ “AI Researcher ต่ำงจำก AI Engineer ยังไง?” ค�ำตอบสั้นๆ คือ — Researcher ถำมว่ำ “สิ่งนี้เป็นไปได้

ไหม? ท�ำไม?” สว่น Engineer ถำมว่ำ “model ท่ีมีอยูน่ี้ใช้แก้ปัญหำนี้ได้ยังไง?”

SWE ทีใ่ช้ AI tools (Copilot, Cursor, Claude Code) เริ่มจะ overlap กับ AI Engineer ในชว่งนี้ ขอบเขต

ระหว่ำง “dev ท่ีใช้ AI ท�ำงำน” กับ “dev ท่ีสร้ำง AI feature” ก�ำลังเลือนลำง โดยเฉพำะกับสิ่งท่ี swyx เรียกว่ำ

“vibe coding” วิธีท่ีผมมองคือ ถ้ำงำนหลักของคุณคือ สง่ feature ทีม่ ีLLM อยูใ่น critical path (ไมใ่ชแ่ค่ใช้ AI

ชว่ย refactor) คุณก็เริ่มเข้ำใกล้ AI Engineer แล้ว swyx เองพูดประโยคหนึ่งท่ีผมชอบ: “Someone will pay

you to AI Engineer, no one will pay you to Vibe code.”

วิธีท่ีเร็วท่ีสุดในกำรอ่ำน job posting ว่ำมันคือ role ไหนจริงๆ — อยำ่ดูท่ีชื่อต�ำแหนง่ ให้ดูท่ี responsibilities ถ้ำ

มันบอกว่ำ train model, optimize inference, distributed training นั่นคือ ML Engineer ถ้ำมันบอกว่ำ build

LLM app, RAG, agents, evals, deploy นั่นคือ AI Engineer ถ้ำมันบอกว่ำ analyze, find pattern, present

insight นั่นคือ Data Scientist

ตวัอยำ่งจรงิ 2 ต�ำแหนง่ที ่verify ได้

ไมต้่องเชื่อตำรำงอยำ่งเดียว มำดู job posting จริงท่ีเปิดอยูจ่ริง

Anthropic – Applied AI Engineer (London)

ท่ีนำ่สนใจคือ Anthropic เป็นบริษัทท่ี สรา้ง Claude เอง — ใช้ compute มหำศำลในกำร pre-train และ post-

train แต่เวลำท่ีพวกเขำจ้ำง Applied AI Engineer requirement กลับเป็น:

ประสบกำรณ์ 4+ ปีในฐำนะ Software Engineer หรือ Forward Deployed Engineer

ประสบกำรณ์สร้ำง LLM application ในระดับ production (prompting, agents, evals, deployment)

• 

• 
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Python proficiency

ท�ำงำนกับลูกค้ำด้ำน technical ได้

ไมม่ีข้อไหนระบุว่ำต้องเคย train model มำก่อนเลย งำนคือไปนั่ง pair programming กับลูกค้ำให้ build บน

Claude API ได้, สร้ำง eval suite, เขียน tutorial และ sample code, จัด hackathon

แม้แต่บริษัทท่ีสร้ำง foundation model เอง ก็ยังมี role แยกส�ำหรับ “application layer” — และนั่นคือ AI

Engineer

Vercel – AI Engineer

Vercel คือบริษัทท่ีท�ำ Next.js และ hosting platform เวลำพวกเขำจ้ำง AI Engineer งำนคือ design

prototype interaction paradigms ใหมส่�ำหรับ UI generation และ code synthesis ต้องกำรประสบกำรณ์กับ

LLM (OpenAI, HuggingFace) บวก frontend stack (React, Tailwind)

ตัวอยำ่งนี้บอกว่ำ AI Engineer ไมจ่�ำเป็นต้องเป็น backend/ML specialist เสมอ — บำงต�ำแหนง่อยูต่รง

intersection ของ product + LLM + frontend ควำมหมำยของ role ขึ้นกับว่ำบริษัทเอำไปวำงไว้ท่ีไหนใน stack

Key idea: อยำ่ตัดสิน role จำกชื่อต�ำแหนง่ — อ่ำน responsibilities แล้วถำมว่ำ “วันท�ำงำนจริงต้องสง่มอบ

อะไร?”

ควำมเขำ้ใจผดิทีข่วำงคณุอยูต่อนนี้
ก่อนจะเดินต่อ มีควำมเชื่อ 3 อยำ่งท่ีผมเจอบอ่ยมำก — และทุกอันชะลอคนเก่งๆ ท่ี “พร้อมจะเริ่ม” ไว้นำนเกินจ�ำเป็น

ควำมเชือ่ 1: “ตอ้งรูค้ณติศำสตรล์กึถงึจะเป็น AI Engineer ได”้

ควำมเชื่อนี้มำจำกกำรท่ีหลำยคนเริ่มศึกษำ AI ผำ่นหนังสือ ML แบบ academic ท่ีเต็มไปด้วยสมกำร พอเห็น

gradient descent แล้วก็ปิดหนังสือ

ในทำงปฏิบัติ AI Engineer ต้องกำร quantitative thinking ไมใ่ช ่mathematical derivation สิ่งท่ีต้องเข้ำใจ

คือ — token คืออะไร, embedding space ท�ำงำนยังไงในระดับ intuition, accuracy/precision/recall ใช้ตอน

ไหน, ท�ำไม benchmark X ดีกว่ำ Y ในบริบทนี้ คุณต้อง interpret metric ได้ ไมใ่ชพ่ิสูจน์ว่ำ metric นั้นถูกต้องทำง

stat

อันนี้ไมไ่ด้แปลว่ำไมต้่องรู้ math เลย — มันแปลว่ำ bar เปล่ียน ถ้ำคุณ debug Python ได้ ค�ำนวณ percentile ได้

ในหัว เข้ำใจ probability ระดับมัธยม คุณมี foundation พอแล้ว ML researcher คือคนท่ีต้องลงลึกกว่ำนั้น และ

นั่นไมใ่ชง่ำนท่ีคุณก�ำลังสมัคร

ควำมเชือ่ 2: “AI Engineer กบั ML Engineer คอืสิง่เดยีวกนั”

job posting บำงท่ีใช้ค�ำสองค�ำนี้สลับกัน — บำงบริษัทเรียก ML Engineer แต่จริงๆ ท�ำงำน AI Engineering บำง

บริษัทเรียก AI Engineer แต่ท�ำงำน ML แบบเดิม

นี่ไมใ่ชป่ัญหำของคุณ มันคือปัญหำของตลำด

• 

• 
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วิธีดูท่ีใช้ได้คือกลับไปดูท่ีตำรำงข้ำงบน — ถำมจำก primary question และ output ท่ีสง่มอบ ถ้ำใน posting พูดถึง

“train”, “fine-tune”, “distributed training”, “model architecture”, “loss function” เป็นใจกลำง คือ ML

Engineer ถ้ำพูดถึง “RAG”, “prompt”, “evals”, “agents”, “tool calling”, “LLM API” เป็นใจกลำง คือ AI

Engineer

ไมใ่ชทุ่ก posting จะชัด แต่สว่นใหญ ่pattern ออก

ควำมเชือ่ 3: “AI Engineer = Prompt Engineer ทีเ่ปลีย่นชือ่”

ในชว่งต้นปี 2023 “Prompt Engineer” เป็น buzzword ท่ีฮือฮำมำก มีคนเสนอเงินเดือนหลักแสน USD เพื่อให้คน

มำเขียน prompt อยำ่งเดียว แต่ในปี 2026 ท่ีเรำอยูน่ี้ ควำมเข้ำใจเปล่ียนไปแล้ว

Prompt engineering เป็น subset หนึ่งของ skill — ส�ำคัญแนน่อน แต่ไมใ่ชท้ั่งหมด AI Engineer ต้องรู้จัก RAG,

evals, deployment, tool calling, vector database, observability, cost optimization, ไปจนถึง local

model management ถ้ำคุณรู้แค่ prompt — คุณคือคนท่ีใช้ ChatGPT เก่ง ไมใ่ช ่AI Engineer

วิธีท่ีผมชอบบอกคือ: prompt engineering เป็น จุดเริม่ต้น ไมใ่ช ่จุดสิน้สดุ ของสำยอำชีพนี้

คณุอยูใ่กล ้AI Engineer แคไ่หนแลว้ — Self-Assessment 10 ขอ้
ตอบ Yes/No 10 ข้อข้ำงล่ำงนี้ ไมต้่องคิดมำก ตอบจำกสิ่งท่ีคุณ เคยท�าเองจรงิๆ ไมน่ับว่ำเคยอ่ำน เคยดู YouTube

หรือเคยรู้จัก

Checklist: Self-Assessment — คณุใกล ้AI Engineer แคไ่หน?

วิธอ่ีานผล:

1. เคยเรียก LLM API (OpenAI, Anthropic, Gemini หรือตัวอ่ืน) จำก code ของตัวเอง แล้วเอำ response

ไปใช้ต่อในโปรแกรม

2. รู้ว่ำ token คืออะไร และเข้ำใจว่ำท�ำไม context window ถึงส�ำคัญต่อ cost และ quality ของค�ำตอบ

3. เคยออกแบบ system prompt ส�ำหรับใช้งำนในระบบจริง (ไมใ่ชแ่ค่พิมพ์ใน ChatGPT สว่นตัว) — เคยคิด
เรื่อง role, constraint, output format

4. รู้ว่ำ RAG (Retrieval-Augmented Generation) คืออะไร และเข้ำใจว่ำ pipeline หลักประกอบด้วยอะไร
บ้ำง

5. รู้จัก embeddings คืออะไร และเข้ำใจควำมสัมพันธ์กับ vector database

6. สำมำรถ deploy web application หรือ API ของตัวเอง (เชน่ ด้วย FastAPI + Docker หรือ
serverless) ได้โดยไมต้่องให้คนอ่ืนชว่ย

7. เคยคิดเรื่องวิธีวัดคุณภำพ LLM output อยำ่งเป็นระบบ — มำกกว่ำ “อ่ำนแล้วรู้สึกว่ำใช้ได้”

8. รู้ว่ำ tool calling / function calling คืออะไร และ enable อะไรในระบบ LLM

9. อ่ำน error จำก LLM API call (rate limit, context overflow, invalid request) แล้วแก้ปัญหำเองได้

10. เคยคิด tradeoff ระหว่ำง cost, latency, quality ในระบบท่ีตัวเองสร้ำง — และเลือก config โดยมี
เหตุผล
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คะแนน Yes คณุอยูต่รงไหน ก้าวต่อไป

0–3 AI User Zone — ใช้ AI tools เป็น

แต่ยังไมไ่ด้ build ระบบเอง

เริ่มจำก foundation: API call แรก

(บท 6), เข้ำใจ LLM ในมุม engineer

(บท 5)

4–6 Transitioning Zone — มีฐำน

software แล้ว เริ่มแตะ LLM stack

ในบำงจุด

หนังสือเล่มนี้คือสิ่งท่ีตรงกับ

สถำนกำรณ์คุณมำกท่ีสุด — อ่ำนเรียง

บทได้เลย

7–10 On Track Zone — อยูใ่นเส้นทำง

AI Engineer แล้ว

หนังสือจะชว่ย structure ควำมรู้ท่ี

กระจัดกระจำย และเติมจุดท่ียังขำด

(โดยเฉพำะ evals, local LLM, ops)

อยำ่ตกใจถ้ำได้คะแนนน้อย — checklist นี้ถูกออกแบบให้สะท้อนสิ่งท่ี AI Engineer ต้องรู้ ไมใ่ชส่ิ่งท่ีคุณต้องรู้ “วัน

นี้” คนท่ีอ่ำนหนังสือนี้จบควรตอบ Yes ได้ทุกข้ออยำ่งมีควำมหมำย ไมใ่ชต่อบเพรำะเคยได้ยินผำ่นๆ

กบัดกัทีเ่หน็บอ่ยตอนเริม่ตน้
ก่อนจะปิดบทนี้ มี mistake pattern 4 อยำ่งท่ีผมเจอบอ่ยในคนท่ีก�ำลังเปล่ียนสำยมำ AI Engineer — ถ้ำหลีกเล่ียง

ได้จะประหยัดเวลำเป็นเดือน

1. กระโดดไป fine-tuning ก่อนทีจ่ะ build อะไรด้วย API หลำยคนพอได้ยินค�ำว่ำ fine-tuning ก็คิดว่ำนั่นคือ

“ของจริง” แล้วใช้เวลำ 2 สัปดำห์ท�ำ LoRA tutorial — ท้ังท่ีปัญหำท่ีตัวเองอยำกแก้ใช้ system prompt + RAG ก็

จบ ล�ำดับท่ีใช้ได้คือ prompt → RAG → fine-tune (และ 80% ของงำนจริงไมต้่องไปถึงข้อสุดท้ำย)

2. ติดอยูท่ี ่“เรยีน Python ML ใหแ้น่นก่อน” ถ้ำคุณเขียน Python ได้ระดับ build CLI tool และเรียก HTTP API

ได้ — คุณ “พอ” ส�ำหรับเริ่มแล้ว ไมต้่องรอจน master pandas และ NumPy ก่อน

3. ใช้ ChatGPT ผา่น web UI แทนการเรยีก API สองอยำ่งนี้คนละโลกในมุม engineer prompt ท่ีท�ำงำนสวยใน

ChatGPT มักพังเมื่อย้ำยไป API (เพรำะ system message ต่ำงกัน, default parameter ต่ำงกัน, ไมม่ี hidden

context จำก previous session) ถ้ำยังไมไ่ด้เรียก API ด้วย code — เริ่มจำกตรงนั้น

4. มองข้าม evals “ไมม่ี test ก็ดูเอำว่ำมันใช้ได้” คือทำงลัดท่ีจบไมส่วย เพรำะ LLM ไม ่deterministic เปล่ียน

prompt วันนี้ แล้วพรุง่นี้ไมรู้่ว่ำมันดีขึ้นหรือแยล่ง สิ่งท่ีแยก hobbyist ออกจำก engineer คือ “วัดได้ว่ำดีขึ้นจริง”

Key idea: AI Engineer มืออำชีพไมไ่ด้ต่ำงจำก hobbyist เพรำะใช้ prompt เก่งกว่ำ — ต่ำงเพรำะ วัดผล

ได้
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สรปุสัน้ แลว้เดนิตอ่
AI Engineer คือคนท่ีประกอบ foundation model เข้ำกับ system จริง ไมใ่ชค่นท่ีสร้ำง model จำก

scratch

Role นีเ้พิ่งเป็นรูปเป็นรา่ง ในชว่ง 3 ปีล่ำสุด เพรำะ LLM พร้อมใช้ผำ่น API แล้ว — คุณค่ำย้ำยจำก model

layer มำท่ี application layer

ต่างจาก ML Engineer ท่ีฝึก/optimize model, ต่ำงจำก Data Scientist ท่ีสง่มอบ insight, ต่ำงจำก AI

Researcher ท่ี advance the science, และเริ่ม overlap กับ SWE ทีใ่ช้ AI tools แต่ลึกกว่ำเพรำะ LLM

อยูใ่น critical path ของ product

ไม่ต้องเก่ง math เชิงพิสจูน์ — ต้องเข้ำใจ concept พอท่ีจะตัดสินใจ

อ่าน job posting ที ่responsibilities ไมใ่ชท่ี่ชื่อต�ำแหนง่

Try this: คยุ role กบัเพ่ือน dev คนเดมิ

ก่อนเริ่มบทท่ี 2 ลองท�ำสิ่งนี้ — มันจะทดสอบว่ำบทนี้ติดอยูใ่นหัวคุณจริงไหม

เปิด job board (LinkedIn, JobsDB, JobThai หรือ Wellfound) ค้นด้วยค�ำว่ำ “AI Engineer”, “Machine

Learning Engineer”, “Data Scientist” สำมต�ำแหนง่

อ่ำน responsibilities ของแต่ละต�ำแหนง่ — ไมต้่องอ่ำน requirements

ตอบในใจว่ำ “ต�ำแหนง่นี้ถูก label ตรงกับงำนจริงไหม?” ถ้ำไมต่รง — มันควรเป็น role ไหน?

สง่ link ท่ี confuse ท่ีสุดให้เพื่อน dev คนเดิม แล้วลองอธิบำยให้ฟังด้วยภำษำท่ีใช้ในบทนี้

ถ้ำท�ำได้ — แปลว่ำ mental model ติดแล้ว

กำ้วตอ่ไปสูบ่ทที ่2
ตอนนี้คุณรู้แล้วว่ำ AI Engineer คือใคร และอยูใ่กล้ role นี้แค่ไหน ค�ำถำมถัดมำคือ — ต้องม ีskill อะไรบา้งถึงจะ

ท�างานนีไ้ด้จรงิ?

บทถัดไปจะแตก skill stack ของ AI Engineer ออกเป็น 10 หมวด แบง่เป็น layer (foundation / LLM-

specific / ops) อันไหนต้องมีก่อนเริ่ม อันไหนเรียนระหว่ำงทำง อันไหนท้ิงไว้ทีหลังก็ได้ พร้อม roadmap 6 เดือน

แรกท่ีท�ำตำมได้จริง — ไมใ่ช ่list 100 ทักษะท่ีท�ำให้ท้อก่อนเริ่ม

ถ้ำ self-assessment ข้ำงบนท�ำให้คุณรู้สึกว่ำมี gap หลำยจุด — บทท่ี 2 คือแผนท่ีท่ีจะอุดมันทีละขั้น

• 

• 

• 

• 

• 

1. 

2. 

3. 

4. 
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